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Abstrak

Dalam upaya meningkatkan Sumber Daya Manusia (SDM) yang bermutu, bidang
endidikan memegang peranan penting. Upaya meningkatkan SDM dilakukan melalui jalur
endidikan dasar, pendidikan menengah, dan pendidikan tinggi. Ujian akhir nasional (UAN)
nerupakan salah satu alat evaluasi yang dikeluarkan Pemerintah untuk mengukur tingkat
)encapaian tujuan pendidikan yang telah ditetapkan, karena hasil UAN bisa menentukan
tandar kelulusan nasional.

Di Sekolah Menengah Kejuruan | slam 1 Blitar ingin mendapatkan siswa didiknya bisa
ulus semua. Beberapa faktor yang mempengaruhi prediksi kelulusan siswa, diantaranya :
Jjian Sekolah Tulis, Ujian Sekolah Praktek, Ujian Kompetensi Keahlian. Berdasar kan hal
ersebut dibutuhkan Sistem Pendukung Keputusan Prediksi Kelulusan Siswa-Siswi SMK
slam 1 Blitar Menggunakan Metod&aive Bayes.

Sistem Pendukung Keputusan Kelulusan Siswa-Siswi SMK Islam 1 Blitar
lenggunakan Metode Naive Bayesini dapat membantu pihak sekolah dalam
nempertimbangkan kelulusan siswa-siswi baik secara individu maupun keseluruhan agar
ualitas kelulusan siswa-siswi lebih baik.

(ata Kunci:desicion support systemaive bayesprediksi kelulusan

\. Pendahuluan merupakan salah satu alat evaluasi yang

Dalam upaya meningkatkan Sumber dikeluarkan Pemer intah untuk mengukur

daya Manusia (SDM) yang bermutu, tingkat pencapaian tujuan pendidikan yang
idang pendidikan memegang peranan telah ditetapkan, karena hasil UAN bisa
enting. Upaya meningkatkan SDM menentukan standar kelulusan nasional

lilakukan melalui jalur pendidikan dasar, untuk tahun berikutnya ( Astria Puji Astuti,
)endidikan menengah, dan pendidikan 2010). Misalnya nilai rata-rata UAN ini
inggi. Ujian akhir nasional ( UAN) 4,01 untuk tahun depan menjadi 4,26 dan
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eterusnya. Dimana standar nilai UAN
ang ditetapkan Pemer intah sangat
enting, karena untuk mengetahui lulus
idaknya siswa tersebut. Begitu pula di
>ekolah Menengah Kejur uan Islam 1
litar ingin mendapatkan siswa didiknya
isa lulus semua. Dari hasil analisis
lokumen dan wawancara presentasi nilai
ahun ajaran 2006 yang tertinggi untuk
rogram keahlian Teknik Kontruksi
3angunan 7,82, nilai rata-rata terbanyak
,80, progr am keahlian Teknik Instalasi
istrik 8,49, nilai rata-rata terbanyak 6,60,
rogram keahlian Teknik Mesin Perkakas
,22, nilai rata-rata terbanyak 6,88,
rogram keahlian Mekanik Otomotif 8,82,
lilai rata-rata terbanyak 7,52 dan siswa
ang tidak lulus ada 10 sisw8eberapa
aktor yang mempengaruhi prediksi
elulusan siswa, diantaranya :
>ekolah Tulis, Ujian Sekolah Praktek,
Jjian Kompetensi Keahlian.

Ujian

Harapan dari Kepala Sekolah yaitu
juru dapat mengaktifkan siswa untuk lebih
jiat belajar, siswa-siswi dapat lulus 100%
lan nilai kelulusan siswa- siswi diatas rata-
ata. Untuk mengatasi permasalahan
rediksi kelulusan siswa-siswi di SMK
slam 1 Blitar, senada dengan
)er masalahan di paper yang telah ditulis
leh Marselina dan Ernastuti (2010) dalam

apernya yang berjudul Graduation
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Prediction Of Gunadarma University
Students Using Algorithm And Naive
Bayes C4.5 Algorithf2010), yang artinya
Prediksi Kelulusan Mahasiswa Universitas
Gunadarma menggunakan Algoritma dan
Algoritma C4.5Naive BayesPada r iset
tersebut dengan menggunakan metode
algoritma naive bayes sehingga hal ini
dapat dilihat dari meningkatnya jumlah
calon mahasiswa baru di setiap tahunnya
ajaran. Untuk mengetahui tingkat
kelulusan mahasiswa dalam satu tahun
ajaran dapat membuat prediksi berdasarkan
data mahasiswa pada tingkat atau yang
pertama akademik tahun. Naive Bayes
(NBC) adalah probabilitas sederhana
classifiemenerapkan  teorema bayes
dengan asumsi kemerdekaan ( independen)
tinggi. Keuntungan menggunakan NBC
adalah bahwa metode ini hanya
membutuhkan jumlah pelatihan datZata
training) kecil untuk memperkirakan
parameter yang diperlukan dalam proses
klasifikasi.

Kebutuhan jumlah data yang besar
dapat ditemukan dalam dunia pendidikan.
Hal ini dikarenakan, setiap tahun ajaran
terjadi peningkatan data. Terutama data-
data siswa yang terus bertambah dari tahun
ketahun. Jumlah data yang ter us meningkat
ini memer lukan beberapa metode untuk
mengolah dan mengambil kesimpulan dan
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rformasi dari data tersebut. Pada
enelitian ini penulis mengangkat
nengenai penggunaan metodaive bayes

Berdasarkan uraian tersebut di atas,
naka perlu membangun sebuélecision
support Systenmtuk prediksi kelulusan
iswa-siswi di SMK Islam 1 Blitar
nenggunakan metode naive bayes,
ehingga dapat dijadikan sebagai
ertimbangan siswa- siswi dalam
nendapatkan hasil akhir.

\dapun tujuan dari penelitian ini adalah
intuk membangun  Decision Support
System Pr ediksi Kelulusan Siswa-Siswi
MK Islam 1 Blitar Menggunakan Metode
Vaive Bayes,sehingga dapat memprediksi
iswa-siswi yang lulus atau tidak lulus
esuai dengan nilai standar kelulusan, yang
lapat membantu pihak sekolah dalam
nempertimbangkan kelulusan siswa-siswi
aik secara individu maupun keseluruhan
igar kualitas kelulusan siswa-siswi lebih
aik. Prediksi tersebut juga dapat
neningkatkan kualitas mengajar para guru
lalam menyampaikan pelajaran.

Adapun tujuan dari penelitian ini
idalah untuk membangun Decision
support SysteniPrediksi Kelulusan Siswa-
siswi SMK Islam 1 Blitar Menggunakan
letode Naive Bayes, sehingga dapat
nemprediksi siswa-siswi yang lulus atau
idak lulus sesuai dengan nilai standar
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kelulusan, yang dapat membantu pihak
sekolah dalam mempertimbangkan
kelulusan siswa-siswi baik secara individu
maupun keseluruhan agar kualitas
kelulusan siswa-siswi lebih baik. Prediksi
tersebut juga dapat meningkatkan kualitas
mengajar para guru dalam menyampaikan

pelajaran.

B. Kajian Pustaka
2.1 PengertiaBecision Support System
(DSS)

Menurut paper yang ditulis oleh
Dina Andayati (2010), Decision Support
Systerradalah bagian dari sistem informasi
berbasis komputer (termasuk sistem
berbasis pengetahuan) yang dipakai untuk
mendukung pengambilan keputusan dalam
suatu organisasi atau perusahaan. Dapat
juga dikatakan sebagai sistem komputer
yang mengolah data menjadi informasi
untuk mengambil keputusan dari masalah
semi terstruktur yang spesifik.

2.2 Tujuan Decision Support System
(DSS)

Menurut paper yang ditulis oleh
Dina Andayati (2010), tujuan Decision
Support System (DSS) adalah untuk
membantu pengambilan keputusan
memilih berbagai alternatif keputusan
yang merupakan hasil pengolahan

115



rformasi yang diperoleh/tersedia
nenggunakan model pengambilan

eputusan.

.3 Komponen-komponen Decision
Support SystéBiSS)

Sistem pendukung keputusan
libangun oleh lima komponen yaitu
ubsistem manajemen data, subsistem
nanajemen model, subsistem antarmuka
)engguna, dan subsistem manajemen
erbasis pengetahuan. Berdasarkan
lefinisi, sistem pendukung keputusan

\arus mencakup tiga komponen utama

Other Computer

Data : External Based Systems

and Internai

Wiji Setiyaningsih, Usman Fauzi

yaitu subsistem manajemen model,

subsistem manajemen model, dan

antarmuka pengguna (Magdalena, 2011).

Subsistem yang membangun sistem

pendukung keputusan pada gambar 1

dijelaskan sebagai berikut:

a. Subsistem manajemen data ber isi data
yang relevan untuk suatu situasi dan
dikelola oleh Database Manajemen
System(DBMS).Subsistem ini dapat
diinterkoneksikan dengan data
Warehousperusahaan yang relevan
untuk pengambilan keputusan.

Internet,Intranet,
Extranet

Data Model
Management Management External Models
Knowledge-
basea
subsystems

User Interface

Organizational
KB

Manager (User)

Gambar 1. Skemat iPecision Support Systd@hsS)
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).

Subsistem manajemen model
merupakan paket perangkat lunak yang
menyimpan model keuangan, statistik,
ilmu manajemen , atau model
kuantitatif lainnya yang memberikan
kemampuan analitik yang tepat.
Perangkat lunak ini sering disebut
Model Based Managemen System
(MBMS) dan dapat diimplementasikan
pada sistem pengembangameintuk
berjalan padaerveaplikasi.

. Subsistem antar muka pengguna

merupakan dukungan komunikasi
antara sistem dengan pengguné/eb
browsemenjadi salah satu antarmuka
yang menampilkan dalam bentuk grafis
dan interaktif dengan pengguna.
Subsistem manajemen ber basis
pengetahuan bertindak sebagai
komponen independen yang
memberikan kemampuan intelegensi
untuk memperbesar pengetahuan
pengambil keputusan. Perusahaan
memiliki sistem manajemen
pengetahuan. Keterhubungan
subsistem ini dengan sistem pendukung
keputusan dapat melalui interkoneksi

denganWeb server

.4 Prediksi Kelulusan

Menurut kamus besar bahasa

ndonesia prediksberar ti ramalan atau
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perkiraan, menduga atau menelaah. Dapat
diartikan pula suatu buletin yang memuat
berita tentang sesuatu yang telah lalu atau
yang akan datang.

Menurut kamus besar bahasa
Indonesia kata lulus berarti dapat masuk,
dapat lepas atau lucut, ter perosok masuk,
berhasil dapat melalui dengan baik,
diperkenankan. Kemudian kelulusan
diartikan sebagai keguguran, hal lulus dan
setelah lulus. Sehingga kelulusan menurut
penulis diartikan sebagai keberhasilan
dalam melalui ujian pada batas tertentu.
Prediksi kelulusan adalah suatu perkiraan
untuk melihat lulus atau tidaknya siswa
dalam ujian nasional yang memiliki
dengan standar kelulusan tertentu (Tim
Redaksi, 2008).

2.3 Metode Naive Bayes

Menurut paper yang ditulis oleh
Marselina dan Ernastuti ( 2010), klasifikasi
bayesian adalah pengklasifikasian statistik
yang dapat digunakan untuk memprediksi
probabilitas untuk memprediksi
keanggotaan suatu class Klasifikasi
bayesian didasarkan padeorema bayes
Dari hasil studi algoritma klasifikasi,
didapatkan bahwa hasil klasifikasi
bayesian atau dikenal dengaNaive Bayes
Claassifierslari segi performa lebih baik
dari dari algoritma decision treedan
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Igoritma  selected neural networks
lassifiers Naive Bayes Claassifigoga
nemiliki kecepatan dan keakuratan yang
inggi bila di implementasikan ke dalam
latabesgang ukurannya besar. Naive
3ayes Claassifiecberasumsi bahwa efek
lar i status pada kelas yang diberikan
idalah independent terhadap nilai atribut
ang lainnya. Asumsi ini biasanya disebut
lengan classcondicional indepence.| tu
libuat untuk menyederhanakan komputasi
ang terkait dalam hal ini disebut sebagai
naive. Bayesian belief networkadalah
nodel grafik yang tidak seperti naive
ayes claassifiengang memperbolehkan
epresentasi dari ketergantungan diantara
tribut dari sebuah subs@&ayesian belief
)letwork dapat juga digunakan dalam
engklasifikasian Naive bayes claassifiers
NBC) merupakan sebuah pengklasifikasi
robabilitas sederhana yang
nengaplikasikan teorema bayedengan
isumsi ketidaktergantungamdependent
ang tinggi.

(euntungan menggunakan NBC

idalah bahwa metode ini hanya
nembutuhkan jumlah data pelatihan
training data) yang kecil untuk
nenentukan estimasi parameter yang
liper lukan dalam proses pengklasifikasian.
(arena yang diasumsi sebagaiariable
ndependent maka hanya varians dar i
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suatu var ibel dalam sebuah kelas yang
dibutuhkan untuk menentukan klasifikasi,
bukan keseluruhan dari matriks kovarians.
Salah satu penerapdaorema bayesialah
naive bayegMarselina dan Ernastuti,
2010).

Naive bayesnerupakan metode
probabilistik pengklasifikasian sederhana
berdasarkan teorema bayes
Pengklasifikasian padaaive bayesapat
dilakukan melalui training set yang efesien
(Wiji Setiyaningsih, 2012).

Teorema bayasenyediakan cara
untuk memperkir akan probabilitas
posterior P(H|X), saat P(H), P(X) dan
P(X|H) telah diketahui

P(X|H)P(H)
P(HlX') =~ 7w

P(XIH) =TT POX;)

Naive Bayesian Classification

P(XIH) =I1 P(X)

i=
a) Klasifikasi baye$ naive bayesian
classificasiol mengasumsikan:

Nilai dari sebuah input atribut pada
kelas yang diberikan tidak tergantung
dengan nilai dari atribut yang lain.
Asumsi ini disebutclass conditionai
independence
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p) Hanya valid untuk mengalikan
masing-masing pr obabilitagttribute
Xi saat menghitung nilai P(X|H) jika
diasumsikan  class conditional
independence.

c) Karena asumsi inilah penerapan
teorema bayesyang menghitung
for mula di atas disebutnaif naive
bayes.

d) Terdapat Graphical Model$ainnya
juga  classifier models yang
memper hitungkan bahwa ada
dependensi/keterkaitan antara input
attributedalam training set :

a. Bayesian (Belief) Network
b. Hidden Markov Modei

e) Walapun demikian klasifikasi naive
bayesetap menunjukkan akurasi yang
cukup tinggi saat digunakan pada

databasgang benar.

>. Metodologi Penelitian

Metode penelitian merupakan
angkah-langkah yang dilakukan dalam
enelitian ini secara umum, yang dapat
nanggambarkan desain dan prosedur
enelitian sebagai ber ikut:

Wiji Setiyaningsih, Usman Fauzi

5. Identifikasi masalah, menentukan
rumusan masalah, batasan penelitian,
serta tujuan penelitian.

6. Studi liter atur, yaitu dengan
mempelajar i literatur-literatur yang
mendukung penelitiamlecision support
systerprediksi kelulusan siswa SMK
menggunakan metodeaive bayes

Membahas tentang penerapan metode

naive bayesuntuk decision support system

prediksi kelulusan siswa SMK sesuai
dengan batasan penelitian yang telah
ditentukan.

D. Hasil dan Pembahasan

Diagram konteks merupakan aliran
yang memodelkan hubungan antara sistem
dengan entitas. Selain itu, diagram konteks
merupakan diagram yang paling awal yang
terdiri dari suatu proses data dan
menggambarkan ruang lingkup suatu
sistem secara garis besarnya. Aliran dalam
diagram konteks memodelkan masukan ke

sistem dan keluaran dar i sistem.
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Tu

= Inpur Login
- Input Master Siswa
= Input Master jurusan

- Input Login

- Input Penilaian
BK

SISTEM PENDUKUNG
KEPUTUSAN
PREDIKSI KELULUSAN

- Tnput Penilaian

- Input Master Jurusan
- Input Master Siswa

- Input Data Training
= Input Master Login

- Input Login
< ADMIN

Gambar 2. Context Diagrar®SS Prediksi Kelulusan Siswa SMK

Diagram konteks di atas
nenerangkan bahwa arus data secara
imum yang melibatkan tiga buah entitas,
aitu : Admin, TU dan BK. Aliran output
lata dari Admin adalah : Input master
ogin, input login, input data training.
\liran outputlari data TU adalah : Input
Ogin, input master jurusan dan input
naster siswa. Aliran output dari BK adalah
put login dan input penilaian.

Admin merupakan pengelola utama
istem, peran penting admin adalah untuk
nengkoordinasikan dan mengelola siapa
aja yang ber hak memasukkan data
edalam sistem.

Data Flow Diagram(DFD) level 1
nenjelaskan mengenai arus data yang
erjadi dalam sistem pendukung keputusan
rediksi kelulusan. Pada diagram ini
erdapat tiga entitas yaitu Admin, TU dan
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BK serta lima proses yang merupakan
proses utama pada sistem, yaitu proses
login, pengelolahan data master, data
training, prediksi kelulusan dengan metode
naive bayeslaporan. Sertalata storga ng
masing- masing adalah user operator,
siswa, jurusan, penilaian. Di bawah ini
adalah gambar DFD Sistem Pendukung
Keputusan Prediksi Kelulusan level 1.
Secara garis besar prosedur
didalam sistem ini dipecah menjadi lima
proses yaitu proses login, pengelolahan
data master, data training, prediksi
kelulusan menggunakan metode naive
bayes laporan. Dar i keterangan gambar di
atas ini tampak bahwa Admin, TU dan BK
melakukan proses login. TU melakukan
login terlebih dahulu sebelum melakukan
pengolahan data master, begitu pula BK
untuk melakukan prediksi kelulusan
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nenggunakan metod@aive bayelarus hak akses penuh dalam sistem pendukung
nelakukan proses login terlebih dulu, dan keputusan prediksi kelulusan ini.

\dmin adalah seorang yang mempunyai

nput Logi
Input Logi |
\ Login ata User.
Input T o
Diata User |
»
user_operator
BN - Input Master Jurusan 5
- Tnput Master Siswa P I l_l I Trata Sis
Input Maser Login CREEEmIB AR *
. e Master
Siswa
] - Infio Master Siswa
| - Info Master Jurusan
’; - Input Master Siswa Data Jur
a - Input Master Jurusan _+_
= Dhata Jurt Jurusan
m
H] ol Data Training < Data Sis
3 - Input Data Training \ /
E Data Traini
= - Infia Training ~
E penilaian
= 4
— TU Prediksi Kelulusan ata 'J'mining—l 1
dengan Mertode
Naive Bayes Data Training
BE {nput Penilai
o Hasil Penilai
Laporan Penilai m

Diata Penilaian
w

Gambar 3. Data Flow Diagrankevel 1 Prediksi Kelulusan Siswa SMK
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Pada gambar dibawah ini DFD level 2 ter dapat 3 peigpsnaster yait lsetup

nasteruser, setupnaster jurusansetupgnaster siswa.

— ADMIN —Input Master Login
Input Master Jurusan
Ty —Input Master Jurusan

Input Master Siswa

Input Master Siswa

Semp Master

Jurusan

Pengecekan Data
Jurusan

Setup Master
& Siswa
P

user_operator

L J

Jurusan —_—

h J

A

Siswa

v

Gambar 4. DFD Level 2 dari ProsesSetufaster

Dari masing-masing hasil setup
naster akan tersimpan di dalastatabase
>etupnaster useakan tersimpan di dalam
abel user operator, setupnaster jurusan
\kan tersimpan di dalam tabel jurusan,
etupnaster siswa akan tersimpan di

Jalam tabel siswa.

Pada gambar dibawah ini terdapat
pada DFD Level 2 proses 3 adalah
melakukan proses data training akan

tersimpan di dalam tabel penilaian.
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ADMIN

[nput Data Traming:

£ |
Pengecekan Data
Siswa

32
Data Traiming

Siswa

Penilaian

Gambar 5. DFD Level 2 dari Prosesliata Training

Pada gambar dibawah ini terdapat
)ada DFD Level 2 proses 4 adalah
nelakukan proses prediksi kelulusan yang
\kan tersimpan di dalam tabel penilaian.

ADMIN
tnput Penilaian

Input Penilaian

Penilaian

43
Perhitungan Status
Lulus dan Tidak

4
Perhitungan sesuai
ipotesa dan uji set

Info Hasil Prediks

fo Hosil Prediksi

Gambar 6. DFD Level 2 dari Proses 4
Prediksi Kelulusan Menggunakan

Metode Naive Bayes

Entity Relationship Diagram
ERD) merupakan notasi grafis dalam
emodelan data konseptual yang
ligunakan untuk memodelkan struktur data

lan hubungan antar data.

Dari gambar ERD terdapat
beberapa relasi di antar anya tabel jurusan
dengan tabel siswa relasinya adalaine to
manyDimana satu jurusan dapat di miliki
banyak siswa. Selanjutnya tabel siswa
dengan tabel penilaian relasinya adalah
one to manimana satu siswa dapat di
melakukan beberapa penilaian.

Penilaian Siswa
1d_penilaian * M L Nis *

e
Nis Nm_siswa
Us_agama Alamat

Ketu_agama Tel lahir

Us_ppkn Jenis_kelamin
Ketu_ppkn Agama
US_sejarah Id_jurusan **
ketu_sejarah

US_pesjaskes

ketu_penjas

US fisika 1 i
kEILLi.‘ISI.kﬁ Id_jurusan *
US_kimia Nm_jurusan
ketu_kimia

US_kewirausahaan
ketu_kwrausahaan
P_agama
ketp_agama
P_bhsindo
ketp_indo
P_penjaskes
ketp_penjas
P_fisika
ketp_fisika
P_kimia
ketp_kimia
P_kewirausahaan
ketp_kwrausaan
UN_bhsindo
ketun_bhsindo
UN_bhsing
ketun_bhsing
UN_matemarika
ketun_matematika
UN_kompetensi
ketun_kompetensi
Status
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Gambar 7.Entity Relationship Diagram
Prediksi Keluusan Siswa SMK

sistem Pendukung Keputusan Prediksi

(elulusan Siswa SMK Menggunakan
Aetode Naive Bayes

Naive Bayesdalah merupakan
netode probabilistik pengklasifikasian
ederhana berdasarkanTeorema Bayes
>engklasif ikasian paddaive Bayedapat

lilakukan melalui tr aining set yang efesien

Wiji Setiyaningsih, 2012) .
Vaive Bayesian Classification

P(XIH) =I1 P(X)

Menggunakan data set sebelumnya
untuk memprediksi kelulusan apakah
siswa-siswi akan lulus atau tidak ?
Pada training set menggunakan 16
atribut : Ujian tulis sekolah terdir i dari

mata pelajaran agama, ppkn, sejarah,

fisika, kimia, kewirausahaan. Ujian
prakiek sekolah terdiri dari mata
pelajaran agama, bahasa indonesia,
penjaskes, fisika, kimia,

kewirausahaan. Ujian nasional terdiri

dara mata pelajaran bahasa indonesia,

bahasa inggris, matematika,

kompetensi keahlihan.
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Target atribut adalah status dimana
memiliki 2 macam nilai yaitu lulus dan
tidak.

Secara prinsip model ini akan
memaksimalkan P(X|Hi)P(Hi), untuk
nilaii=1, 2.

Langkah 1: Meghitung P(Hi),
probabilitas prior untuk setiap kelas,
dapat dihitung :

P(status = lulus) = 190/200 = 0,95
P(status = tidak) =10/200 = 0,05
Langkah 2 : Menghitung P(X|Hi),
probabilitas posterior X dengan syarat
P(ketu_agama = baik | status = lulus) =
190/190 = 1

P(ketu_agama = baik | status = tidak)
=10/10=1

P(ketu_PPKN = baik | status = lulus) =
190/190 = 1

P(ketu_PPKN = baik | status = tidak)
=10/10=1
P(ketu_sejarah
=190/190 = 1
P(ketu_sejarah
=10/10=1
P(ketu_penjaskes = baik | status
lulus) = 190/190 = 1
P(ketu_penjaskes = baik | status
tidak) = 10/10 = 1

P(ketu_fisika = baik | status = lulus)
190/190 = 1

baik | status = lulus)

baik | status = tidak)
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P(ketu_fisika = baik | status = tidak) =
10/10 = 1

P(ketu_kimia = baik | status = lulus) =
189/190 = 0,994

P(ketu_kimia = baik | status = tidak) =
10/10 = 1

P(ketu_kewirausaahaan = cukup |
status = lulus) = 1/190 = 0,0052

P(ketp_kewirausaahaan = baik | status
= tidak) = 8/10 = 0,8

P(ketun_bhsindo = baik | status
= lulus) = 174/190 = 0,915
P(ketun_bhsindo = baik | status =
tidak) = 8/10 = 0,8

P(ketun_bhsing = baik | status
= lulus) = 94/190 = 0,494

P(ketu_kewirausaahaan = cukup |
status = tidak) = 0/10=0
P(ketp_agama = baik | status = lulus)
=189/190 = 0,994

P(ketp_agama = baik | status = tidak)
=10/10 =1

P(ketp_bhsindo = cukup | status =
lulus) = 1/190 = 0,0052

P(ketun_bhsing = baik | status = tidak)
=0/10=0

P(ketun_matematika = cukup |
status = lulus) = 11/190 = 0,057
P(ketun_matematika = cukup | status =
tidak) = 4/10=0,4
P(ketun_kompetensi = baik | status =
lulus) = 187/190 = 0,984

P(ketp_bhsindo = cukup | status =
tidak) =0/10=0

P(ketun_kompetensi = baik | status =
tidak) = 10/10 = 1

P(ketp_penjaskes = baik | status =
lulus) = 190/190 = 1 Langkah 3 : Menghitung semua nilai
P(ketp_penjaskes = baik | status = probabilitas

tidak) = 10/10 = 1
P(ketp_fisika = baik | status = lulus) =

P(X| status = lulus)

=1 x 1x1x1 x1x0,994 x 0,0052 x
189/190 = 0,994 0,994 x 0,0052 x x 1 x 0,994 x 0,0105
P(ketp_fisika = baik | status = tidak) = x 0,742 x 0,915 x 0,494 x 0,057 x
10/10 = 1 0,984

= 5,498
P(X| status = tidak)
P(ketp_kimia = cukup | status = tidak) =1x1Tx1Tx1x1x1 x0x1x0x x1
=0/10=0 x1x0x0,8x08x0x0,4x1
P(ketp_kewirausaahaan = baik | status =0
= lulus) = 141/190 = 0,742

P(ketp_kimia = cukup | status = lulus)
=2/190 = 0,0105
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Langkah 4 : Mengitung P(X|Hi)P(H)
P(X| status = lulus) P(status = lulus) =

kelulusan siswa-siswi. Adapun media
penyimpanan meliputi data admin,

5,498 x 0,95 data jurusan, data siswa dan data
- 5,223 penilaian.
P(X| status = tidak) P(status = tidak) = c. Sistem pendukung keputusan prediksi
0 x 0,05 kelulusan siswa-siswi SMK Islam 1
-0 Blitar Menggunakan Metode Naive

Hasil dari prediksi diatas adalah lulus
lulus) > P(X]

Bayedapat dijadikan sebagai acuhan
kelulusan siswa-siswi di SMK Islam 1
Blitar.

d. Sistem pendukung keputusan ini dapat

karena P(X| status =

status = tidak).

memberikan motivasi kepada siswa-
siswi SMK ' Islam 1 Blitar untuk lebih

. Kesimpulan

Berdasarkan pembahasan penelitian
Decision Support System Pr ediksi meningkatkan kualitas belajar, karena
{elulusan Siswa SMK Menggunakan dari hasil prediksi kelulusan siswa-
letode Naive Bayes, maka dapat siswi dapat memprediksi lulus
lisimpulkan sebagai ber ikut: tidaknya siswa-siswi.

0. Untuk membangun Sistem Pendukung
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Keputusan Preidiksi Kelulusan Siswa-
Siswi SMK Islam 1 Blitar
Menggunakan Metode Naive Bayes
dibutuhkan Admin, TU, BK hak akses,
dengan inputan data : daise; data
jur usan, data siswa dan data penilaian.
Terdapat beberapa proses dalam
sistem ini yaitu proses menghitung
jumlah status lulus dan tidak,
menghitung probabilitas setiap kelas,
menghitung probabilitas posterior,
menghitung nilai semua lulus dan
tidak, menghitung hasil lulus dan tidak
dan menghitung hasil prediksi

F. Saran

Adapun saran untuk pengembangan

penelitian selanjutnya yaitu:

1.

Pada sistem yang telah dibuat ini,
masih ada kekurangan yaitu sistem
ini dikembangkan menggunakan
metode Naive Bayes untuk
memprediksi kelulusan. Untuk
pengembangan selanjutnya,
diharapkan menggunakan metode
lain selain metodé&Vaive Bayes
Untuk pengembangan program
selanjutnya dapat menambahkan

Formilai tiap semester agar guru
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lebih mudah mengarsipkan nilai
siswa.

3. Pengembangan program selanjutnya,
diharapkan bisa menggunakan
pemrograman ber basigeh kar ena
bagian staf bisa mengakses meskipun
tidak di sekolahan dan dapat dilihat
oleh semua siswa-siswi.

4. Sistem Pendukung Keputusan
Prediksi Kelulusan ini dalam inputan
nilai ujian sekolah harus diatas nilai 6
atau bersifat fleksibel.
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